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Введение 

1. Назначение: Оценочные материалы (оценочные средства) предназначены для прове-
дения текущего контроля успеваемости и промежуточной аттестации обучающихся, и пред-
ставляют собой совокупность контрольно-измерительных материалов и методов их использо-
вания для измерения уровня достижения обучающимся установленных результатов обучения.  

 
2. ФОС является приложением к программе дисциплины «Технологии глубокого обу-

чения» 
 
3. Разработчик Николаев Е.И., доцент департамента цифровых, робототехнических си-

стем и электроники, кандидат технических наук, доцент 
 
4. Проведена экспертиза ФОС.  
Члены экспертной группы: 
Председатель: Дроздова В. И., профессор департамента цифровых, робототехнических 

систем и электроники 
Члены комиссии:  
Крахоткина Е.В., доцент департамента цифровых, робототехнических систем и элек-

троники 
Николаев Е.И., доцент департамента цифровых, робототехнических систем и электро-

ники 
 
Представитель организации-работодателя: А. В. Новиков, начальник отдела АСУТП 

ООО «ЕНДС-Ставрополь»  
 
Экспертное заключение: ФОС по дисциплине «Технологии глубокого обучения» поз-

воляет оценить уровень сформированности компетенций. Рекомендовать к использованию в 
учебном процессе. 

 
5. Срок действия ФОС определяется сроком реализации образовательной программы. 

 



1. Описание показателей и критериев оценивания на различных этапах их формирова-
ния, описание шкал оценивания 
Уровни сформи-
рованности ком-
петенци(ий), ин-
дикатора (ов) 

Дескрипторы 
Минимальный уро-
вень не достигнут 

(Неудовлетворитель-
но) 

2 балла 

Минимальный уро-
вень 

(удовлетворитель-
но)  

3 балла 

Средний уро-
вень 

(хорошо) 
4 балла 

Высокий уро-
вень (отлично)  

5 баллов 

Компетенция: ПК-4 
Результаты обу-
чения по дисци-
плине (модулю): 
Демонстрирует 
знания в области 
теории функцио-
нирования обуча-
емых алгоритмов 
и интеллектуаль-
ных моделей 
Индикатор:  
ПК-4ИД-4.1 

Демонстрирует понима-
ние основных принци-
пов теории функциони-
рования обучаемых ал-
горитмов и интеллекту-
альных моделей 

Способен разбираться 
в различных методах 
и подходах к обуче-
нию алгоритмов, а 
также в их примене-
нии на практике. 
Способен обосновы-
вать эффективность 
применения интел-
лектуальных методов 
для решения практи-
ческих задач 

Способен не 
только использо-
вать готовые 
алгоритмы и мо-
дели, но и разра-
батывать свои 
собственные, 
учитывая специ-
фику конкретной 
задачи и имею-
щиеся данные. 
Способен оцени-
вать качество 
работы алгорит-
ма, выявлять 
возможные про-
блемы и нахо-
дить оптималь-
ные решения 

Обладает глубо-
ким экспертным 
знанием в области 
теории функцио-
нирования обуча-
емых алгоритмов 
и интеллектуаль-
ных моделей. 
Владеет совре-
менным состояни-
ем исследований в 
данной области и 
способен вносить 
существенный 
вклад в развитие 
теории и практи-
ки. Способен раз-
рабатывать уни-
кальные и инно-
вационные реше-
ния, превосходя-
щие существую-
щие методы и 
модели. 

Результаты обу-
чения по дисци-
плине (модулю): 
Демонстрирует 
знание стандартов 
оценки качества 
систем искус-
ственного интел-
лекта 
Индикатор:  
ПК-4ИД-4.2 

Имеет общее представ-
ление о том, что оценка 
качества систем искус-
ственного интеллекта 
является важной состав-
ляющей процесса разра-
ботки и использования 
этих систем. Знаком с 
некоторыми общими 
принципами оценки ка-
чества и стандартами, 
применяемыми в обла-
сти искусственного ин-
теллекта. Понимает 
необходимость оценки 
качества в контексте 
задач, целей и требова-
ний системы. 

Обладает глубоким 
знанием и понимани-
ем стандартов оценки 
качества систем ис-
кусственного интел-
лекта. Знаком с раз-
личными метриками 
и методами оценки 
качества, используе-
мыми в различных 
областях и задачах 
искусственного ин-
теллекта. Понимает 
принципы построе-
ния надежных экспе-
риментов, обеспечи-
вающих объективные 
результаты при оцен-
ке качества систем. 

Демонстрирует 
навыки критиче-
ского анализа 
стандартов оцен-
ки качества си-
стем искусствен-
ного интеллекта. 
Способен при-
менять различ-
ные метрики и 
методы оценки 
качества в ре-
альных задачах и 
проектах искус-
ственного интел-
лекта. Способен 
критически ана-
лизировать и 
интерпретиро-
вать результаты 
оценки качества, 
а также предла-
гать улучшения 
и оптимизации 
систем на основе 
этих результа-
тов. 

Обладает экс-
пертным знанием 
в области стан-
дартов оценки 
качества систем 
искусственного 
интеллекта. Вла-
деет современны-
ми методами и 
инструментами 
оценки качества и 
способен приме-
нять их в сложных 
и нетривиальных 
задачах искус-
ственного интел-
лекта. Способен 
разрабатывать и 
оптимизировать 
собственные ме-
тодики оценки 
качества, а также 
вносить вклад в 
развитие стандар-
тов и методологии 
в данной области. 



Результаты обу-
чения по дисци-
плине (модулю): 
обоснованный 
отбор моделей 
искусственного 
интеллекта для 
решения профес-
сиональных задач 
Индикатор:  
ПК-4ИД-4.3 

Имеет базовое представ-
ление о моделях искус-
ственного интеллекта, 
их типах и принципах 
работы. Знаком с неко-
торыми распространен-
ными моделями искус-
ственного интеллекта и 
их применением в раз-
личных областях. Спо-
собен выбирать модели 
на основе общих правил 
и рекомендаций, но без 
глубокого понимания и 
обоснования выбора. 

Обладает знаниями о 
различных моделях 
искусственного ин-
теллекта, их возмож-
ностях и ограничени-
ях. Понимает прин-
ципы работы различ-
ных моделей искус-
ственного интеллекта 
и способы их приме-
нения в различных 
задачах. Способен 
анализировать требо-
вания и ограничения 
конкретной задачи и 
предлагать соответ-
ствующие модели 
искусственного ин-
теллекта, основыва-
ясь на этом. 

Обладает глубо-
ким и полным 
знанием о раз-
личных моделях 
искусственного 
интеллекта, их 
теории и мето-
дологии. Спосо-
бен критически 
оценивать и 
сравнивать раз-
личные модели 
искусственного 
интеллекта на 
основе их пре-
имуществ и не-
достатков. Умеет 
адаптировать и 
комбинировать 
модели искус-
ственного интел-
лекта для реше-
ния сложных и 
нетривиальных 
задач. 

Обладает экс-
пертными знани-
ями и опытом в 
области выбора 
моделей искус-
ственного интел-
лекта для решения 
профессиональ-
ных задач. Владе-
ет широким арсе-
налом моделей 
искусственного 
интеллекта и ме-
тодов их приме-
нения в различ-
ных областях. 
Способен разра-
батывать соб-
ственные модели 
искусственного 
интеллекта или 
модифицировать 
существующие, 
чтобы удовлетво-
рить требования 
специфических 
задач. 

Компетенция: ПК-9 

Результаты обу-
чения по дисци-
плине (модулю): 
Проводит анализ 
отечественного и 
зарубежного опы-
та по тематике 
исследований 
Индикатор:  
ПК-9ИД-9.1 

Обладает базовыми зна-
ниями о том, как прово-
дить сравнительный 
анализ отечественного и 
зарубежного опыта в 
определенной области 
исследований. Способен 
искать и отбирать реле-
вантные источники ин-
формации, такие как 
научные статьи, отчеты 
и другие материалы. 

Способен проводить 
более глубокий ана-
лиз, используя раз-
личные методы срав-
нения и оценки оте-
чественного и зару-
бежного опыта. Спо-
собен выявить клю-
чевые тенденции и 
особенности, а также 
предложить пути 
адаптации зарубеж-
ного опыта к отече-
ственным условиям. 

Обладает глубо-
кими знаниями и 
навыками в про-
ведении ком-
плексного анали-
за отечественно-
го и зарубежного 
опыта с учетом 
специфики кон-
кретной отрасли 
или направления 
исследований. 
Способен разра-
батывать реко-
мендации по 
использованию 
зарубежного 
опыта для разви-
тия отечествен-
ной науки и 
практики 

Является экспер-
том в своей обла-
сти и обладает 
знаниями и опы-
том в проведении 
анализа отече-
ственного и зару-
бежного опыта 
исследований. 
Делает выводы и 
рекомендации, 
которые имеют 
высокую научную 
и практическую 
ценность и могут 
быть использова-
ны для развития 
новых направле-
ний исследований 
и технологий. 

Результаты обу-
чения по дисци-
плине (модулю): 
Составляет обзо-
ры, рефераты, от-
четы, готовит 
научные публика-
ции и доклады на 
научных конфе-
ренциях и семи-
нарах по тематике 
своих исследова-

Имеет базовое понима-
ние процесса составле-
ния обзоров, рефератов 
и отчетов. Он может 
собрать и систематизи-
ровать необходимую 
информацию, применять 
основные правила 
оформления текста и 
владеть базовыми навы-
ками редактирования 

Обладает уверенны-
ми навыками состав-
ления обзоров, рефе-
ратов и отчетов. Уме-
ет выбирать и анали-
зировать источники, 
оценивать их каче-
ство и достоверность, 
и умело использовать 
эту информацию при 
составлении текста. 
Имеет опыт работы с 
различными стилями 

Имеет опыт в 
составлении об-
зоров, рефератов 
и отчетов. Спо-
собен проводить 
исследования, 
анализировать и 
интерпретиро-
вать данные, 
делать выводы и 
предлагать ре-
комендации на 
основе получен-

Имеет обширные 
знания в своей 
области исследо-
ваний, и активно 
вносит вклад в 
развитие научной 
области. Публи-
кует свои иссле-
дования в науч-
ных журналах, 
выступает на уни-
верситетском 
уровне и аргумен-



ний 
Индикатор:  
ПК-9ИД-9.2 

оформления и форма-
тами научных публи-
каций 

ных результатов. 
Имеет опыт 
написания науч-
ных публикаций 
и докладов, и 
может успешно 
выступать на 
научных конфе-
ренциях и семи-
нарах 

тировано отстаи-
вает научную точ-
ку зрения. Ведет 
научный диспут 

Результаты обу-
чения по дисци-
плине (модулю): 
Реализует вычис-
лительные экспе-
рименты в рамках 
исследований с 
использованием 
передовых техно-
логий и методик в 
области интеллек-
туальных инфор-
мационных си-
стем 
Индикатор:  
ПК-9ИД-9.3 

Умеет проводить базо-
вые вычислительные 
эксперименты, исполь-
зуя стандартные мето-
дики и технологии. Спо-
собен обрабатывать и 
анализировать получен-
ные данные, однако 
нуждается в помощи 
более опытных коллег 
для интерпретации ре-
зультатов и принятия 
решений. 

Способен самостоя-
тельно проводить 
вычислительные экс-
перименты с исполь-
зованием более 
сложных методик и 
технологий. Спосо-
бен разрабатывать 
алгоритмы и модели, 
оценивать их эффек-
тивность и представ-
лять результаты сво-
ей работы 

Обладает глубо-
кими знаниями и 
навыками прове-
дения вычисли-
тельных экспе-
риментов с ис-
пользованием 
передовых тех-
нологий и мето-
дик. Способен 
разрабатывать 
новые подходы и 
методы, адапти-
ровать суще-
ствующие реше-
ния для решения 
конкретных за-
дач и представ-
лять свои ре-
зультаты в науч-
ных публикаци-
ях и докладах 

Является экспер-
том в области ин-
теллектуальных 
информационных 
систем и обладает 
уникальными зна-
ниями и опытом 
проведения вы-
числительных 
экспериментов. 
Способен инте-
грировать различ-
ные технологии и 
методики, разра-
батывать новые 
инструменты и 
подходы для ре-
шения сложных 
задач и создавать 
инновационные 
продукты и реше-
ния 

 
 



ОЦЕНОЧНЫЕ СРЕДСТВА ДЛЯ ПРОВЕРКИ УРОВНЯ СФОРМИРОВАННОСТИ КОМПЕТЕНЦИЙ 
 

Номер 
задания 

Правильный 
ответ Содержание вопроса Компетенция 

  Тематика контрольных работ:  

1.   

1. Одиночный вычислительный слой: перцептрон 
2. Многослойные нейронные сети 
3. Многослойная нейронная сеть как вычислительный граф 
4. Тренировка нейронной сети с помощью алгоритма обратного распространения ошибки 
5. Практические аспекты тренировки нейронных сетей 
6. Композиции функций 
7. 7 Распространенные архитектуры нейронных сетей 
8. Архитектуры нейронных сетей для моделей бинарной классификации 
9. Архитектуры нейронных сетей для мультиклассовых моделей 
10. Использование алгоритма обратного распространения ошибки для улучшения интерпретируе-

мости и выбора признаков 
11. Факторизация матриц с помощью автокодировщиков 
12. Word2vec: применение простых архитектур нейронных сетей 
13. Простые архитектуры нейронных сетей для вложений графов 
14. Алгоритм обратного распространения ошибки: подробное рассмотрение 
15. Настройка и инициализация сети 
16. Проблемы затухающих и взрывных градиентов 
17. Стратегии градиентного спуска 
18. Пакетная нормализация 
19. Практические приемы ускорения вычислений и сжатия моделей 
20. Дилемма смещения - дисперсии 
21. Проблемы обобщаемости модели при ее настройке и оценке 
22. Регуляризация на основе штрафов 
23. Ансамблевые методы 
24. Ранняя остановка 
25. Предварительное обучение без учителя 
26. Обучение с продолжением и поэтапное обучение 
27. Разделение параметров 

ПК-4, ПК-9 



28. Регуляризация в задачах обучения без учителя 
29. Тренировка RВF-сети 
30. Разновидности и специальные случаи RВF-сетей 
31. Связь с ядерными методами 
32. Ограниченные машины Больцмана 
33. Исторические аспекты 
34. Сети Хопфилда 
35. Машина Больцмана 
36. Ограниченная машина Больцмана 
37. Применение ограниченных машин Больцмана 
38. Предварительное обучение без учителя 
39. Использование RВМ с данными, не являющимися бинарными 
40. Каскадные ограниченные машины Больцмана 
41. Выразительная способность рекуррентных нейронных сетей 
42. Архитектура рекуррентных нейронных сетей 
43. Трудности обучения рекуррентных сетей 
44. Эхо-сети 
45. Долгая краткосрочная память (LSTM) 
46. Управляемые рекуррентные блоки 
47. Применение рекуррентных нейронных сетей 
48. Базовая структура сверточной сети 
49. Тренировка сверточной сети 
50. Примеры типичных сверточных архитектур 
51. Визуализация и обучение без учителя 
52. Применение сверточных сетей 
53. Алгоритмы без запоминания состояний: многорукие бандиты 
54. Базовая постановка задачи обучения с подкреплением 
55. Бутстрэппинг для обучения функции оценки 
56. Поиск по дереву методом Монте-Карло 
57. Применение глубоких моделей на основе обучения с подкрепленеим 
58. Механизмы внимания 
59. Нейронные сети с внешней памятью 
60. Генеративно-состязательные сети 



61. Соревновательное обучение 
62. Ограничения нейронных сетей  

  Задания закрытого типа  

63.  4 

Признак F1 может принимать только заданные значения) A, B, C, D, E или F. Значения показы-
вают уровень английского языка. Какие утверждения являются истинными? 
1) признак F1 представляет значения, принадлежащие нормальному распределению 
2) признак F1 представляет порядковые значения 
3) признак F1 представляет значения, принадлежащие равномерному распределению 
4) признак F1 является категориальным 

ПК-4, ПК-9 

64.  1 

Какие утверждения о методах оптимизации Gradient Decent (GD) и Stochastic Gradient Decent 
(SGD) являются истинными? 
1) в методах GD и SGD осуществляется итерационный процесс обновления набора параметров 
модели с целью минимизации функции ошибки 
2) в методе SGD каждый шаг алгоритма предполагает вычисление значения функции ошибки, ко-
торое вычисляется по всем экземплярам обучающей выборки; после вычисления ошибки произ-
водится обновление параметров 
3) в методе GD можно использовать подмножество обучающей выборки или все экземпляры обу-
чающей выборки для обновления параметров на каждой итерации 

ПК-4, ПК-9 

65.  1, 2 

В модели Random Forest (случайный лес) используются следующие гиперпараметры) количество 
деревьев, глубина дерева, скорость обучения. Какие из гиперпараметров при увеличении значе-
ния могут привести к переобучению модели? 
1) количество деревьев 
2) глубина дерева 
3) cкорость обучения 

ПК-4, ПК-9 

66.  B Даны три графика функций активации. На каком графике представлена сигмоидная функция ак-
тивации? ПК-4, ПК-9 



  
 

A) B) C) 
A 
B 
C 

67.  A 

Даны три графика функций активации. На каком графике представлена функция активации ги-
перболический тангенс? 

  
 

A) B) C) 
A 
B 
C 

ПК-4, ПК-9 

68.  C Даны три графика функций активации. На каком графике представлена ReLU-функция актива-
ции? ПК-4, ПК-9 



  
 

A) B) C) 
 

69.  1 

Целевой признак принимает следующие значения) [0,0,0,1,1,1,1,1]. Какая из формул выражает 
энтропию целевого признака? 
1) –5/8 log(5/8) – 3/8 log(3/8)) 
2) 5/8 log(5/8) + 3/8 log(3/8) 
3) 3/8 log(5/8) + 5/8 log(3/8) 
4) 5/8 log(3/8) – 3/8 log(5/8) 

ПК-4, ПК-9 

70.  2 

Предположим, что к скрытому слою нейронной сети применяется функция активации, которая 
при прямом распространении сигнала выдает сигнал OUT, равный OUT = -0,000001. Какие из 
функций активации могли быть использованы? 
1) ReLU(X) 
2) tanh(X) 
3) sigmoid(X) 
4) ни одна из функций не могла быть использована 

ПК-4, ПК-9 

71.  A, B 

Даны три графика (изображения A, B и C), построенные для признаков X и Y. Какие графики де-
монстрируют мультиколлинеарность признаков? 

   

ПК-4, ПК-9 



A) B) C) 
 

72.  1,3 

Какие из утверждений являются истинными при использовании алгоритма  
K-fold cross-validation, если используется набор данных из N экземпляров? 
1) увеличение K приведет к увеличению времени кросс-валидации 
2) большие значения K позволяют с большей уверенностью делать заключения о качестве модели 
3) если K=N (где N – количество наблюдений), то данный метод называется Leave one out cross-
validation 

ПК-4, ПК-9 

73.  1 

На рисунке представлены 5 экземпляров в обучающей выборке. Расстояние между экземплярами 
соответствует реальному расстоянию. 

 
Какое значение точности классификации может быть получено при использовании leave-one-out 
cross-validation для метода 3-nearest neighbor? 
1) 0,8 
2) 0 
3) 1 
4) 0,2 
5) 0,4 
6) 0,5 

ПК-4, ПК-9 

74.  1, 4 

В рамках обучения модели бинарной классификации была получена следующая матрица ошибок, 
построенная по валидационной выборке) 

 

ПК-4, ПК-9 



Какие из величин могут быть вычислены и принимать следующие значения? 
1) точность (accuracy) ≈ 0.91 
2) ошибка классификации (misclassification rate) ≈ 0.91 
3) критерий FPR (false positive rate) ≈ 0.95 
4) критерий TPR (true positive rate) ≈ 0.95 

75.  1 

Предположим, имеется входное изображение размером 28×28 и глубиной 3, которое поступает на 
вход сверточного слоя с фильтром 3×3, глубина входного слоя 3, глубина выходного слоя – 8, 
шаг свертки (stride) – 1, используется zero padding (padding = 1). Какова размерность выходного 
тензора? 
1) 28×28×8 
2) 13×13×8 
3) 28×13×8 
4) 13×28×8 
5) 26×26×8 

ПК-4, ПК-9 

76.  2 

Предположим, имеется входное изображение размером 5×5 и глубиной 3, которое поступает на 
вход сверточного слоя с фильтром 3×3, глубина входного слоя 3, глубина выходного слоя – 8, 
шаг свертки (stride) – 1, техника zero padding не применяется. Какова размерность выходного тен-
зора? 
1) 5×5×8 
2) 3×3×8 
3) 1×1×3 
4) 3×3×3 
5) 4×4×8 

ПК-4, ПК-9 

77.  2 

Какие утверждения описывают различия supervised learning и unsupervised learning? 
1) модели обучения с учителем предполагают обработку изображений, а модели обучающиеся 
без учителя применяются для классификации неграфических данных 
2) supervised-модели обучаются по размеченным данным, а unsupervised-модели не предполагают 
явного использования размеченных данных в процессе обучения 
3) supervised-модели – это нейронные сети, а unsupervised-модели – деревья принятия решений 

ПК-4, ПК-9 

78.  1, 4 

Какие методы машинного обучения относятся к группе моделей, обучающихся без учителя (не-
контролируемое обучение)? 
1) кластеризация 
2) классификация 

ПК-4, ПК-9 



3) регрессия 
4) понижение размерности 

79.  1, 2 

Какие модели относятся к области supervised learning? 
1) нейронные сети 
2) K-nearest neighbors 
3) K-means 
4) Gaussian mixture model 
5) Q-learning 

ПК-4, ПК-9 

80.  3, 4 

Какие модели относятся к области unsupervised learning? 
1) нейронные сети 
2) K-nearest neighbors 
3) K-means 
4) Gaussian mixture model 
5) Q-learning 

ПК-4, ПК-9 

81.  Б 

На рисунке схематично представлены примеры распределения данных. 

    
А) Б) В) Г) 

Какие из распределений соответствуют утверждению, что данные характеризуются незначитель-
ным смещением (bias) и большим разбросом (variance)? 
 

ПК-4, ПК-9 

82.  1 

Какой из представленных алгоритмов машинного обучения относятся к unsupervised learning? 
1) k-means 
2) k-nearest neighbors 
3) support-vector machines 
4) random forest 

ПК-4, ПК-9 

83.  3 Применение нескольких моделей на основе деревьев принятия решений нацелено на достижение ПК-4, ПК-9 



следующего эффекта) 
1) увеличение разброса в данных 
2) увеличение смещения в данных 
3) уменьшение разброса в данных 
4) уменьшение смещения в данных 

84.  1 

Необходимо обучить модель классификации изображений на два класса (например, изображение 
содержит автомобиль или нет). Какую функцию потерь следует выбрать? 
1) ˆ ˆlog (1 ) log(1 )y y y y= + − −  
2) ˆ ˆlog (1 )log(1 )y y y y= − − − −  

3) 
2
2

ˆy y= −  

4) 
2
2

ˆy y const= − +  

ПК-4, ПК-9 

85.  1 

Какой тип модели применяется при обучении на наборе данных, в котором каждый элемент пред-
ставляет собой пару (входное значение; верный отклик)? 
1) supervised learning 
2) unsupervised learning 
3) reinforcement learning 
4) deep learning 

ПК-4, ПК-9 

86.  1, 3, 4 

Какие слои используются в глубокой нейронной сети? 
1) convolution layer 
2) generative layer 
3) normalization layer 
4) pooling layer 
5) deep layer 

ПК-4, ПК-9 

87.  3, 4 

Какие модели относятся к области unsupervised learning? 
1) нейронные сети 
2) K-nearest neighbors 
3) K-means 
4) Gaussian mixture model 
5) Q-learning 

ПК-4, ПК-9 

88.  1 На рисунке показана схема работы слоя нейронной сети. ПК-4, ПК-9 



 
Какой слой демонстрирует данная схема? 
1) max pooling 
2) average pooling 
3) convolution 
4) normalization 
5) full-connection 

  Задания открытого типа ПК-4, ПК-9 
89.  pandas Какая библиотека python предназначена для управления наборами данных? ПК-4, ПК-9 

90.  numpy Какая библиотека python предназначена для выполнения векторно-матричных вычислений, мате-
матических вычислений? ПК-4, ПК-9 

91.  matplotlib Какая библиотека python предназначена для построения графиков? ПК-4, ПК-9 

92.  ступенчатая 

График какой функции активации изображен на рисунке? 

 

ПК-4, ПК-9 

93.  линейная График какой функции активации изображен на рисунке? ПК-4, ПК-9 



 

94.  сигмоида 

График какой функции активации изображен на рисунке? 

 

ПК-4, ПК-9 

95.  43152 

В какой последовательности расположены следующие шаги при реализации алго-
ритма градиентного спуска? 
1. Вычисление ошибки между выходом ИНС и целевым значением 
2. Повторение до достижения наилучших значений весов ИНС 
3. Подать значение на вход и получить значение выхода ИНС 
4. Инициализировать веса случайными значениями 
5. Изменить веса нейронов в соответствии с алгоритмом обратного распростране-
ния ошибки 
В ответе укажите последовательность номеров без пробелов и разделителей.  

ПК-4, ПК-9 

96.  recurrent На рисунке схематично показана архитектура ____________ Neural Network, в ко-
торой в качестве входов для нейронов используются как выходы предыдущего ПК-4, ПК-9 



слоя, так и выходы самих нейронов. Вставьте пропущенное слово. 

 
 



2. Описание шкалы оценивания 
В рамках рейтинговой системы успеваемость студентов по каждой дисциплине 

оценивается в ходе текущего контроля и промежуточной аттестации. Рейтинговая система 
оценки знаний студентов основана на использовании совокупности контрольных меро-
приятий по проверке пройденного материала (контрольных точек), оптимально располо-
женных на всем временном интервале изучения дисциплины. Принципы рейтинговой си-
стемы оценки знаний студентов основываются на требованиях, описанных в Положении 
об организации образовательного процесса на основе рейтинговой системы оценки знаний 
студентов в ФГАОУ ВО «СКФУ». 

 
3. Критерии оценивания компетенций заданий открытого типа 

Оценка «отлично» выставляется студенту, если являются верными результаты де-
монстрации знаний  об основных платформах, технологиях и инструментальных про-
граммно-аппаратных средствах реализации информационных  систем, применения совре-
менных технологий для реализации информационных систем, выбора платформ для реа-
лизации информационных систем, анализа и выбора инструментальных программно-
аппаратных средств для реализации информационных систем; представленный документ 
не содержит ошибок и решены все задачи. Компетенция ПК-4, ПК-9 освоена на высоком 
уровне. 

Оценка «хорошо» выставляется студенту, если являются верными результаты де-
монстрации знаний  об основных платформах, технологиях и инструментальных про-
граммно-аппаратных средствах реализации информационных  систем, применения совре-
менных технологий для реализации информационных систем, выбора платформ для реа-
лизации информационных систем, анализа и выбора инструментальных программно-
аппаратных средств для реализации информационных систем;  отчетный документ содер-
жит незначительные ошибки, не влияющие на общий результат и не представлены от-
дельные задачи, не влияющие на общий результат. Компетенции ПК-4, ПК-9 освоены на 
среднем уровне 

Оценка «удовлетворительно» выставляется студенту, если  в основном верными  
являются результаты демонстрации знаний  об основных платформах, технологиях и ин-
струментальных программно-аппаратных средствах реализации информационных  систем, 
применения современных технологий для реализации информационных систем, выбора 
платформ для реализации информационных систем, анализа и выбора инструментальных 
программно-аппаратных средств для реализации информационных систем;  отчетный до-
кумент содержит ошибки, не позволяющие оценить качество разработки; представлены не 
все данные и задачи решены не в полном объеме. Компетенции ПК-4, ПК-9 освоены на 
минимальном уровне.  

Оценка «неудовлетворительно» выставляется студенту, если являются неверными 
результаты демонстрации знаний  об основных платформах, технологиях и инструмен-
тальных программно-аппаратных средствах реализации информационных  систем, приме-
нения современных технологий для реализации информационных систем, выбора плат-
форм для реализации информационных систем, анализа и выбора инструментальных про-
граммно-аппаратных средств для реализации информационных систем; представленный 
документ содержит много грубых ошибок, не представлены ключевые данные и задачи 
решены недостаточно полно. Компетенции ПК-4, ПК-9 не сформированы. 

 
4. Критерии оценивания компетенций заданий закрытого типа 

 
Оценка «отлично» выставляется студенту, если он правильно ответил на 88-100% от 

общего количества заданий. Компетенции ПК-4, ПК-9 освоены на высоком уровне. 
Оценка «хорошо» выставляется студенту, если он правильно ответил на 72-87% от 

общего количества заданий. Компетенции ПК-4, ПК-9 освоены на среднем уровне. 



Оценка «удовлетворительно» выставляется студенту, если он правильно ответил на 
53-71% от общего количества заданий. Компетенции ПК-4, ПК-9 освоены на минималь-
ном уровне. 

Оценка «неудовлетворительно» выставляется студенту, выставляется студенту, если 
он правильно ответил на менее 53% от общего количества заданий. Компетенции ПК-4, 
ПК-9 не сформированы. 


